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Mise en oeuvre

• Première version de l’algorithme avec Matlab et Lisrel

• 2014 : package R (gimme) [qui utilise lavaan pour l’estimation des paramètres des 
modèles structuraux et qgraph pour les graphiques]

• Interface graphique (package gimmeTools) pour générer automatiquement le script



Préparatifs

• Créer un répertoire dédié

• Créer un sous-répertoire avec uniquement les fichiers de données

• Un fichier de données par individu ; variables en colonnes ; moments en lignes ; 
séparateur de champs = virgule ou tab ou espace

• Créer un sous-répertoire vide qui va contenir les résultats



Préparatifs

• Installer le package « gimme »

• Installer le package « gimmeTools »

• Charger les deux packages
• library(gimme)
• library (gimmeTools)

• Lancer l’interface graphique
• gimmeGUI()



L’interface graphique



Le script généré

# The R code below can be copied and pasted directly into R to run gimme.
fit <- gimmeSEM(
data = "C:/gimme/in",
out = "C:/gimme/out",
sep = ",",
header = TRUE,
ar = TRUE,
plot = TRUE,
subgroup = FALSE,
paths = NULL,
groupcutoff = 0.75

)



Les fichiers résultats



Le résumé des résultats

Fichier « summaryPathsPlot.pdf »
Traits noirs : modèle général
Traits gris : modèles individuels
Traits pleins : effets contemporains
Traits tiretés : effets décalés



Le nombre de pistes présentes dans les modèles

Fichier « summaryPathCounts.csv »



Idem sous forme matricielle

Fichier « summaryPathCountsMatrix.csv »



Les modèles individuels

Fichier « p1Plot.pdf »
Traits pleins : effets contemporains
Traits tiretés : effets décalés
Traits rouges : coefficients positifs
Traits bleus : coefficients négatifs



Les coefficients des modèles individuels (pour tous les sujets)

Fichier « indivPathEstimates.csv »

Sous Excel, les coefficients négatifs ne sont pas reconnus correctement avec la 
fonctionnalité « convertir » du menu « données ». La reconnaissance est correcte 
en utilisant la fonctionnalité « récupérer et transformer des données à partir d’un 
fichier texte/CSV » du menu « données »



Les coefficients des modèles individuels (sujet par sujet)

Fichier « p1Betas.csv »



Les coefficients des modèles individuels (sujet par sujet)

Fichier « p1StdErrors.csv »

ATTENTION : ces erreurs-standards ne sont pas les mêmes que celles 
qui figurent dans le fichier global (indivPathEstimates.csv) !!!!



L’adéquation des modèles individuels

Fichier « summaryFit.csv »



Les résultats de la fonction gimmeSEM stockés dans un objet R

• Les fonctions du package gimme peuvent exporter les résultats dans des fichiers externes 
et/ou stocker les résultats dans un objet R

• Ce stockage interne offre beaucoup plus de souplesse dans la gestion des résultats

• Par exemple, on peut reprendre les graphiques et changer les options

library (qgraph)
qgraph (fit$plots$p1, DoNotPlot = F, posCol = "green", edge.labels = T)



graphicalVAR et mlVAR vs. gimme



Trois packages pour modéliser des séries temporelles sous formes 
de réseaux

graphicalVAR : 

• Modélisation du réseau des relations contemporaines et décalées de séries 
temporelles pour un individu unique

mlVAR : 

• Construction d’un réseau moyen obtenu par l’application d’un modèle mixte 
aux coefficients des réseaux individuels

gimme : 

• Modélisation des réseaux individuels
• Construction d’un modèle général (commun)
• Recherche de sous-groupes homogènes



Des différences sensibles entre les approches

• mlVAR élabore un modèle moyen ; gimme élabore un modèle commun

• Le modèle général existe nécessairement dans mlVAR ; pas forcément avec gimme

• La distribution inter-sujets des valeurs d’un coefficient est supposée normale dans mlVAR ; 
elle est bimodale pour les coefficients non retenus dans le modèle commun avec gimme

• gimme estime de manière simultanée les coefficients contemporains et décalés ; mlVAR / 
graphicalVAR estiment d’abord les relations décalées pour ensuite estimer les relations 
contemporaines sur la base des résidus (dépendance de l’ordre des variables ?)

• Les relations contemporaines sont dirigées dans gimme et non dirigées dans mlVAR / 
graphicalVAR



Comparaisons empiriques : modèles individuels (1er exemple)
Données fictives ; n = 5

• pas de différence entre les deux réseaux gimme
• les trois auto-régressions sont présentes dans les deux estimations, avec des intensités relativement semblables
• les liens décalés entre V1 et V2 et entre V3 et V1 sont présents avec le même signe dans les deux estimations
• graphicalVAR estime à la fois une relation contemporaine entre V2 et V3 (0.24) ainsi qu'un effet décalé de V2 sur V3 (0.23) ; 

gimme n'estime qu'un lien contemporain de V2 sur V3 (0.40)
• graphicalVAR relève un lien décalé de V1 sur V2 (0.21) qui n'est pas présent dans le réseau gimme



Comparaisons empiriques : modèles individuels (2e exemple)
Données fictives ; n = 25

• Petites différences entre les deux réseaux gimme
• aucune auto-régression n'est présente dans l'estimation graphicalVAR
• une seule autre piste décalée est présente dans les deux estimations : entre V3 et V1
• les liens contemporains (dirigés avec gimme, non dirigés avec graphicalVAR) ayant les intensités les plus élevées sont présents 

dans les deux estimations : V1-V5, V1-V3, V3-V4, V3-V2, V2-V4 et (seulement gimme « modulé ») V1-V4 
• le lien contemporain à plus faible intensité présent dans le réseau graphicalVAR n’est pas présent par l'estimation gimme (V3-V5).



Comparaisons empiriques : modèle de groupe (1er exemple)
Données fictives ; n = 5
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Comparaisons empiriques : modèle de groupe (2e exemple)
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• le réseau mlVAR comprend plusieurs pistes décalées (V1-V5, V5-V4, V5-V3, V2-V4, V2-V3) d’intensité faible (la piste la plus élevée en 
valeur absolue est égale à -0.12) absentes dans gimme. Au niveau des modèles individuels, chacune de ces pistes est présente au 
maximum deux fois sur 25.

• mlVAR met en évidence 4 liens contemporains spécifiques : V1-V5, V5-V4, V1-V2 et V2-V3. Ces pistes sont présentes, respectivement, 
dans 13, 13, 9 et 7 réseaux individuels de gimme

Données fictives ; n = 25


